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RESUMO: ABSTRACT:

Este trabalho investiga os determinantes da migracdo no Brasil. Para isso sao utilizados dados This study investigates the determinants of migration in Brazil. In particular, a conditional logit
das PNADs 1992 até 2007. Além disso, o foco da andlise é a migracao do Nordeste para as model is estimated in order to analyze the effect that compensating wage differentials and
regides Sudeste, Sul e Centro-Oeste. Os resultados, obtidos a partir de um modelo de logit social networks have on the decision to migrate. The focus of the analysis is on the migration
condicional, sugerem que nordestinos tém maior probabilidade de migrar para estados em from the Northeast to the Southeast, South and Midwest regions. The main database was

gue ja existem nordestinos (efeito da rede social) e que oferecem um maior diferencial de constructed using the Brazilian National Household Surveys (PNADs) from 1992 to 2007.
renda média (efeito do beneficio econémico oferecido). Results suggest that individuals are more likely to migrate to states where there is a broad
Palavras-chave: migracdo; diferenciais compensatérios; redes sociais; logit condicional social network of support and that offer higher compensating wage differentials.
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1. Introducao

Existem inUmeros artigos sobre migracao no Brasil e no exterior. A literatura brasileira concentra-se principalmente em artigos que fazem uma analise
descritiva da migracao. Nesses trabalhos, existem dois objetivos basicos. O primeiro é caracterizar o tipo de migracao predominante e o segundo é
guantificar essa migracao. Dessa forma, um artigo brasileiro diria que nos anos 60 e 70 predominou a migracgao rural-urbana no Brasil e forneceria o nimero
de pessoas que migraram do campo para a cidade no periodo.

No exterior, além da analise descritiva da migragao, existe também uma preocupacdao com o estudo dos determinantes da migragdao. Enquanto alguns
autores, como Harris e Todaro (1970), elaboram modelos tedricos em que individuos migram em busca de melhores salarios, outros tratam da importancia
das redes sociais para a perpetuacao da migracdo, como pode ser visto em Guilomoto e Sandron (2001). Uma rede social € uma rede de apoio para o
imigrante e é constituida por individuos provenientes do mesmo pais, estado ou regido. A presenca de mexicanos nos EUA, por exemplo, € um incentivo
para que novos mexicanos decidam migrar para os EUA.

O presente trabalho € inspirado na literatura empirica internacional sobre migracao. A ideia é realizar um estudo dos determinantes da migracao no Brasil
utilizando um modelo logit condicional. Note que Meyer (2000) utiliza um modelo logit condicional para fazer um estudo parecido para os EUA. A diferenca é
que Meyer (2000) estava interessado em estudar o impacto do Welfare State sobre a escolha de migrar, ao passo que, aqui, avalia-se o impacto do
diferencial de renda média e da rede social sobre a decisdo do migrante quanto a seu estado de destino. A escolha dessas varidveis baseia-se nos varios
modelos tedricos que apresentam ambas como determinantes da decisao migratoria.

Os dados utilizados sao das PNADs 1992 até 2007 e o foco da analise é a migracao do Nordeste para as regidoes Sudeste, Sul e Centro-Oeste. Os resultados
sugerem que nordestinos tém maior probabilidade de migrar para estados em que ja existem nordestinos (efeito da rede social) e que oferecem um maior
diferencial de renda média (efeito do beneficio econdmico oferecido).

O trabalho é organizado da seguinte forma: a proxima secao faz uma revisao da literatura, a terceira secao apresenta os dados e a metodologia, a quarta
secao fornece os principais resultados e a quinta secdo conclui e discute possiveis extensoes.

2. Dados e Metodologia

O estudo utiliza dados das Pesquisas Nacionais por Amostra de Domicilios (PNADs) de 1992 a 2007. Aproximadamente 15% da populagdao amostrada na
PNAD 2007 caracterizava-se como migrante interestadual por residir em um estado diferente de seu estado de nascimento. Como a amostra de interesse
refere-se a chefes de familia nordestinos que migraram para as regides Sul, Sudeste ou Centro-Oeste, a analise é restrita agqueles que nasceram em um dos
nove estados nordestinos e que, em 2007, eram chefes de familia residentes em um dos onze estados que compdem as regides Sul, Sudeste e Centro-
Oeste.1 Dita amostra representa aproximadamente 2% da populacao brasileira em 2007.

Ressalta-se que a sub-amostra utilizada exclui nordestinos que migraram no ano 2000, pois ndao ha PNAD em anos censitarios. Além disso, a estrutura da
PNAD permite identificar o ano especifico de migracao apenas para individuos que migraram nos ultimos 10 anos, ou seja, desde 1998 para a sub-amostra
em questdo. Para os demais individuos, a informacao de 1992 (defasagem de quinze anos) foi usada como uma aproximagao para os valores passados. Isso
constitui uma consideravel limitacdao do trabalho, dado que grande parte do fluxo migratério estudado ocorreu justamente em décadas anteriores a 1998.

A Tabela I apresenta o niumero absoluto de migrantes interestaduais por ano de migracdo para a amostra de interesse. Observa-se que nao ha uma
tendéncia clara de aumento ou diminuicdao no volume de migragcdao em anos recentes, mas que grande parte do fluxo migratorio capturado no estudo ocorreu
antes de 1998, conforme discutido na secdo anterior. A Tabela II decompde essa relacdo anual por estado de residéncia em 2007, mostrando que a maioria
esmagadora de nordestinos sistematicamente escolhe Sao Paulo como destino ao longo do tempo. Rio de Janeiro, Goias e Distrito Federal sdao também
estados que atraem grande numero de imigrantes, mas em escala consideravelmente menor do que Sao Paulo. Assim como na Tabela I, ndo ha aqui uma
tendéncia clara no volume de migragao ao longo do tempo para nenhum dos estados.

Tabela I: NiUmero absoluto de migrantes interestaduais por ano de migracao

Ano de Migracao Frequéncia % % Acumulada

pré-1998 3,695,464 85.34 85.34
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1998 63,104 1.46 86.80

1999 71,244 1.65 88.44
2000 78,620 1.82 90.26
2001 79,021 1.82 92.08
2002 55,020 1.27 93.35
2003 74,373 1.72 95.07
2004 64,785 1.50 96.57
2005 71,314 1.65 98.22
2006 77,285 1.78 100.00
Total 4,330,230 100.00

Apesar de utilizar a PNAD 2007 para identificar aqueles individuos que emigraram do Nordeste, as variaveis de interesse do estudo sao o diferencial de
renda média entre estados de origem e destino e o nimero de individuos de determinado estado de origem vivendo no estado de destino na época em que
o individuo tomou sua decisdo migratdria. Portanto, ambas devem ser medidas defasadas, referentes ao ano de migracdo. Enquanto a primeira variavel
guantifica os incentivos econdmicos enfrentados por potenciais migrantes, a segunda captura a possivel influéncia de redes sociais sobre a decisao
migratdéria de nordestinos. A variavel diferencial de renda foi construido da seguinte maneira:

dif_renday,, = renda_média,, — renda_média, ,

Onde d é o estado de destino, o é o estado de origem e t € 0 ano de migragao. A renda média de cada estado foi calculada a partir da renda mensal de
todos os trabalhos para a populacao do estado inteiro, ndao apenas para os migrantes. Como a renda média dos estados de destino € normalmente maior do
que aquela dos estados de origem, espera-se que o diferencial de renda seja positivo.2 Os valores usados foram deflacionados para garantir a
comparabilidade de rendas reportadas em anos distintos. A variavel de redes sociais, numero de imigrantes nordestinos, é simplesmente o nimero absoluto
de pessoas que nasceram no estado o e moravam no estado d no ano t. Cabe ressaltar que em vez de usar o numero absoluto, pode-se também usar a
proporcao de nordestinos de determinada origem em cada estado de destino, bastando dividir a variavel nimero de imigrantes nordestinos pela populacao
total do estado d no instante t.3

Ha aqui trés dimensdes de variacao determinando o valor das variaveis de interesse: origem, destino e ano de migracdo. Como exemplo, considere quatro
casos: um baiano que migrou para Sao Paulo em 2001, um baiano que migrou para Sao Paulo em 2004, um pernambucano que migrou para Sao Paulo em
2001 e um pernambucano que migrou para Minas Gerais em 2001. Os valores do diferencial de renda e numero de imigrantes nordestinos serao distintos,
salvo uma tremenda coincidéncia, para cada um desses individuos, dependendo da combinacdo origem-destino-ano do processo de deslocamento.

As variaveis de interesse apresentadas acima sao atributos observaveis de cada alternativa. Afinal, tanto o diferencial de renda média quanto o numero de
imigrantes nordestinos vivendo em determinado lugar podem, em teoria, ser observados pelo individuo que contempla possibilidade de mudanca em seu
estado de residéncia. Em se tratando de um cenario em que a escolha do individuo é feita baseada, ainda que apenas parcialmente, em atributos
observaveis de cada alternativa, tem-se que o modelo probabilistico que melhor se adequa ao contexto é o logit condicional. Tal modelo permite recuperar
os efeitos marginais para variacdoes nos atributos de interesse, em particular:

a:; =) = Pa(x)[1 — pg(x)]B para o efeito marginal “proprio”
dk
_a:;(x) = —pqa X)p, (X)B) para o efeito marginal “cruzado”

hk

Onde d e h sao dois estados de destino diferentes, k é o atributo em questdo (no caso, ha apenas dois atributos: diferencial de renda média ou numero de
imigrantes nordestinos no estado de destino) e By é o coeficiente recuperado na estimacao do modelo logit condicional. O efeito marginal préprio indica o
impacto que uma variacao marginal no atributo k do estado de destino d tem sobre a probabilidade de um individuo migrar para o estado d; por exemplo,
como a probabilidade de um nordestino migrar para o Rio de Janeiro é alterada quando ha um nordestino a mais no Rio de Janeiro. ]Ja o efeito marginal
cruzado mede o impacto que uma variacao marginal no atributo k do estado de destino h tem sobre a probabilidade de um individuo migrar para o estado d;
por exemplo, como um acréscimo de R$1 no diferencial de renda média para o Distrito Federal afeta a decisdo de um individuo migrar para o Rio de
Janeiro.4

Apesar de ser o modelo probabilistico mais adequado para estudar a decisdao migratéria em questao, o modelo logit condicional possui algumas limitagoes.
Computacionalmente, sua estimacao requer dados em formato longo, ou seja, agrupados de acordo com algum identificador (no caso, um codigo criado
para cada migrante identificado na PNAD 2007) de tal forma que cada grupo possua informacgao sobre todas as alternativas para cada atributo. Assim, no
grupo de um individuo que optou pelo destino Espirito Santo em 1998 havera informagao também sobre o diferencial de renda média e populacdo migrante
de seu estado de origem para todos os possiveis estados de destino, ndo sé para o Espirito Santo. Com isso, a base construida possui informacao
proveniente das trés dimensdes de variagao — origem, destino e ano de migragao — mas acaba “colapsando” as dimensdes de origem e ano de migracao. A
variacao explicita ocorre apenas na dimensao de destino, dado que é essa a escolha efetivamente feita pelo migrante, mas as alternativas incorporam a
variacao em origem e ano de migracao. Uma importante implicacao disso € que os efeitos marginais apresentados anteriormente ndo sao especificos a um
determinado estado de origem ou ano de migragao, apenas aos estados de destino. Nesse sentido, o modelo logit condicional pressupde que, no que diz
respeito a resposta aos atributos de interesse, os nordestinos formam um grupo homogéneo tanto ao longo do tempo quanto em termos de estado de
origem. Logo, o coeficiente recuperado na estimacao é especifico ao atributo, ndo a origem do individuo.

Tabela II: NUmero absoluto de migrantes interestaduais por ano de migragdo, decomposto por estado de destino

Unidade da Federagao de Destino

Ano de
. o Total
Migragao
MG ES RJ] SP PR SC RS MS MT GO DF
pré-1998 138,333 54,609 543,076 2,202,838 106,245 4,271 7,113 60,084 87,553 243,530 247,812 3,695,464
1998 3,274 2,952 8,600 32,851 619 611 0 1,256 728 9,165 3,048 63,104
1999 1,846 1,476 9,239 39,426 2,065 0 863 1,259 2,180 8,106 4,784 71,244

2000 3,274 1,968 5,189 44,108 5,156 1,220 233 1,259 2,180 8,811 5,222 78,620



2001 4,911 492 9,886 46,916 1,242 1,220 233 629 2,905 7,756 2,831 79,021

2002 1,434 2,952 5,386 28,206 829 1,220 466 945 1,817 4,583 7,182 55,020
2003 5,934 1,967 8,597 38,306 2,683 1,830 699 630 3,632 7,050 3,045 74,373
2004 9,005 3,934 5,829 29,964 828 611 1,493 629 1,091 7,050 4,351 64,785
2005 4,701 1,968 8,401 31,020 2,274 1,830 1,260 629 3,994 10,228 5,009 71,314
2006 6,548 2,460 6,918 34,743 1,446 610 466 2,201 2,181 13,399 6,313 77,285
Total 179,260 74,778 611,121 2,528,378 123,387 13,423 12,826 69,521 108,261 319,678 289,597 4,330,230

Outra limitacdo relevante do modelo logit condicional € que, também devido a necessidade de ter os dados em formato longo, o método sé é capaz de
recuperar coeficientes para observaveis que possuem variagao intra-grupo. No caso, isso signifiga variaveis cujo valor varia entre alternativas para o mesmo
individuo. Trivialmente, caracteristicas pessoais do individuo nao se encaixam nessa categoria. E impossivel, portanto, estimar o modelo logit condicional
incluindo varidveis de controle, como sexo ou nivel educacional. A Tabela III apresenta a média e o desvio padrdo para apenas quatro caracteristicas do
individuo, calculados tanto para a PNAD 2007 completa quanto para a sub-amostra de interesse do estudo. As estatisticas descritivas sugerem que as duas
amostras diferem em termos dessas quatro observaveis, indicando que a sub-amostra utilizada é sistematicamente diferente da amostra total da PNAD. Isso
nao é de todo chocante, dado que migrantes provavelmente possuem caracteristicas observaveis e ndo-observaveis que naturalmente os distinguem de nao-
migrantes. Além disso, o grupo de migrantes pode ser heterogéneo entre si e, portanto, seria importante controlar por caracteristicas observaveis para
melhorar a qualidade da analise. Porém, dado que o modelo logit condicional nao permite a inclusdao dessas variaveis de controle, a especificacao utilizada
incluiu apenas os atributos de interesse.

Tabela III: Algumas estatisticas descritivas

PNAD 2007 AMOSTRA 2007
Variavel
Média Desvio Padrao Média Desvio Padrao
Sexo .487 .500 .669 471
Idade 30.641 20.258 48.540 15.422
|
Sabe ler e 815 389 850 357
escrever
Renda
| d
mensat de 614.592 1110.782 738.487 1069.479
todos os
trabalhos

Uma maneira alternativa de utilizar os controles é incluir interagdes entre os atributos de interesse e algumas caracteristicas pessoais, introduzindo, assim,
fatores que ao mesmo tempo possuem variacao intra-grupo e consideram, de alguma forma, as caracteristicas relevantes. Para tanto, é preciso ter variaveis
observaveis binarias (como dummies de sexo ou analfabetismo) ou que possam ser divididas em categorias (como faixas de renda ou idade). E crucial
enfatizar, no entanto, que isso ndo equivale a controlar por caracteristicas pessoais. O método apenas permite que diferentes tipos de individuos tenham
diferentes sensibilidades a determinado atributo. Incluir interacdes com uma dummy de sexo, por exemplo, possibilita recuperar um coeficiente de
sensibilidade ao diferencial de renda para homens e outro para mulheres, consequentemente resultando em diferentes efeitos marginais para cada um dos
tipos. Mais uma vez, a secao de resultados esclarecera essa discussao.

Conforme visto na secao de revisao de literatura, o logit condicional é bastante usado para estudar o impacto de beneficios econdmicos e redes sociais sobre
a decisao migratéria de individuos. No entanto, os trabalhos discutidos ndo consideram os dois atributos conjuntamente, focando ora no diferencial de renda
entre origem e destino, ora no numero ou proporcao de individuos de determinada origem no local de destino. Em particular, aparentemente nao ha
nenhuma estimativa comparando o efeito dessas duas variaveis na literatura brasileira. A contribuicdo deste estudo para a literatura se da, portanto, em
duas dimensdes. Por um lado, propde uma metodologia que aborda os dois fatores simultaneamente, permitindo avaliar o impacto relativo de cada um deles
e, por outro, conduz uma analise empirica ainda inédita para dados brasileiros. A préoxima secao apresenta e discute os resultados.

3. Resultados e Discussao

Os resultados obtidos através da estimacao do modelo logit condicional sugerem que tanto o diferencial de renda quanto as redes sociais desempenham um
papel significante na decisdo migratéria de chefes de familia nordestinos no periodo de estudo. A direcao dos efeitos é consistente com o esperado: ambos
os atributos apresentam coeficientes positivos, implicando que quanto maior o diferencial de renda média entre estados de destino e origem ou quanto
maior o numero de imigrantes nordestinos no estado de destino, maior a probabilidade de um nordestino migrar para esse estado.

A Tabela IV apresenta os coeficientes estimados em uma especificacdo basica do modelo logit condicional, incluindo apenas o diferencial de saldrio e a
medida de rede social como variaveis explicativas. As variaveis numero de imigrantes nordestinos e propor¢cdo de imigrantes nordestinos representam,
respectivamente, o numero e a proporcao destes individuos nos estados de destino, sendo estas duas medidas alternativas para o efeito das redes sociais
mencionadas anteriormente. As colunas 1, 2 e 3 da Tabela IV indicam que as trés variaveis explicativas sdo individualmente significantes para a decisao
migratoria, corroborando a discussao na literatura que aponta para tanto os beneficios econdmicos quanto as redes sociais como determinantes da decisao
de migrar.

Tabela IV: Modelo Logit Condicional — coeficientes estimados para diferencial de renda e redes sociais

Estado de destino

(1) (2) (3) (4) (5)

0.00269563*** 0.00238313***  (0.00241156***
Diferencial de renda
(0.000) (0.000) (0.000)
Numero de 0.00000190Q*** 0.00000167***

imigrantes
nordestinos (0.000) (0.000)



Proporgao de 1.57622050%*** 1.37338481***

imigrantes
nordestinos (0.000) (0.000)
Observacoes 77,759 77,759 77,759 77,759 77,759

Os resultados apresentados nas colunas 4 e 5 sdo particularmente interessantes, pois confirmam que a significancia estatistica dos dois atributos se
sustenta quando as varidveis sdo consideradas conjuntamente. Além dos coeficientes permanecerem altamente significantes, com p-valor de 0,000, a
magnitude dos mesmos nao sofre grande alteragcao quando comparado com as respectivas especificagdes individuais. Estudos anteriores nao fazem essa
analise, pois avaliam os efeitos separadamente, inviabilizando distinguir se o efeito de redes sociais é suficiente por si sé ou se apenas mascara o efeito de
um diferencial de renda ja elevado que teria atraido muitos migrantes no passado. Como a significancia estatistica do coeficiente de numero de imigrantes
nordestinos sobrevive a inclusdo da variavel de renda, ha evidéncia de que o impacto da rede social € também relevante.

Conforme mencionado na secao anterior, tanto o nimero absoluto quanto a proporcao de nordestinos em estados da regiao Sul, Sudeste e Centro-Oeste
pode ser usado como medida para a variavel de rede social. A enorme diferenca em termos de magnitude dos coeficientes recuperados deve-se a ordem de
grandeza de cada uma das variaveis, pois enquanto numero de imigrantes nordestinos trata de milhares de pessoas, proporcdo de imigrantes nordestinos é
uma porcentagem. O coeficiente quase nulo da primeira ndao deve, portanto, ser interpretado como economicamente insignificante. De fato, a analise de
efeitos marginais mais a frente indica que € necessario haver uma variacao da ordem de 100.000 pessoas para que haja impacto expressivo das redes
sociais sobre a decisao migratéria. Considerando que a maioria dos individuos migra para grandes centros urbanos, naturalmente mais populosos, essa
ordem de grandeza parece bastante razoavel. Optou-se, portanto, pela especificacdo da coluna 4, que inclui diferencial de renda média e niumero de
nordestinos em determinado estado, como especificacdo central do trabalho. O uso de numero de imigrantes nordestinos também em outros artigos da
literatura corrobora a escolha da variavel.

Os coeficientes da Tabela IV tém o sinal esperado, mas ndo representam os efeitos marginais, que devem ser calculados a partir das féormulas apresentadas
na secdo anterior. A Tabela V mostra os efeitos marginais para o diferencial de renda média (Tabela Va) e para as redes sociais (Tabela Vb), calculados com
base na probabilidade média de migrar para cada um dos destinos na amostra. Conforme esperado, os efeitos marginais préprios a cada estado, contidos na
diagonal principal das tabelas e grifados em negrito, sdo positivos; ja os efeitos marginais cruzados entre estados sao todos negativos. Relembrando a
discussao da secdo anterior, ressalta-se que o modelo logit condicional utilizado supde respostas homogéneas de individuos de diferentes origens ao longo
do tempo, tal que os efeitos marginais variem apenas entre estados de destino. Assim, os resultados indicam que, por exemplo, um aumento de R$100 no
diferencial de renda média no Distrito Federal aumenta em trés pontos percentuais a probabilidade de um individuo proveniente de qualquer estado do
Nordeste em qualquer ano da amostra escolher o Distrito Federal como destino. Da mesma forma, um aumento de aproximadamente 100.000 nordestinos
em Sao Paulo aumenta a probabilidade de um nordestino escolher migrar para Sao Paulo também por trés pontos percentuais. Com aproximadamente
2.500.000 nordestinos em Sao Paulo em 2007 (ver Tabela II), o impacto dos 100.000 adicionais parece bem razodavel. Ja para Goids, que possui
aproximadamente 300.000 nordestinos em 2007 (ver Tabela II), a presenca dos 100.000 novos nordestinos afeta a probabilidade de migracao para o estado
em apenas 0,7 pontos percentuais. A pequena magnitude do efeito para Goids é esperada diante da menor popularidade do estado como destino de
migrantes nordestinos. Analogamente, os efeitos marginais cruzados indicam que um aumento de R$100 no diferencial de renda média em Sao Paulo reduz
a probabilidade de migracao para o Distrito Federal em aproximadamente um ponto percentual, ao passo que um aumento de 100.000 nordestinos no Rio
de Janeiro reduz a probabilidade de migracao para Sao Paulo em aproximadamente 0,4 pontos percentuais.

Tabela Va: Modelo Logit Condicional - efeitos marginais para diferencial de renda

Variacao no Atributo (diferencial de renda)

DF ES GO MG MS MT
DF 0,000360947 -0,000019182 -0,000020177 -0,000019643 -0,000020514 -0,0000223
ES -0,000019182 0,000098621 @ -0,000004690 -0,000004566 -0,000004768 -0,0000052!
GO -0,000020177 -0,000004690 0,000103495 @ -0,000004803 -0,000005016 -0,0000054
MG -0,000019643 -0,000004566 -0,000004803 0,000100883 -0,000004883 -0,0000053.
MS -0,000020514 -0,000004768 -0,000005016 -0,000004883 0,000105141 -0,0000055
Destino  MT -0,000022391 -0,000005204 -0,000005475  -0,000005330 -0,000005566 0,0001142¢
PR -0,000027153 -0,000006311  -0,000006639 @ -0,000006463 -0,000006750 -0,0000073
RJ -0,000034739 -0,000008075 -0,000008494 -0,000008269 -0,000008636 -0,0000094.
RS -0,000026871 -0,000006246 -0,000006570 -0,000006396 -0,000006680 -0,0000072
SC -0,000025864 -0,000006012 -0,000006324 -0,000006156 -0,000006429 -0,0000070
SP -0,000144412 -0,000033567 -0,000035309 -0,000034374 -0,000035899 -0,0000391

Tabela Vb: Modelo Logit Condicional - efeitos marginais para redes sociais

Variacao no Atributo (redes sociais)

DF ES GO MG MS MT
DF 0,000000253 -0,000000013  -0,000000014 -0,000000014 -0,000000014 -0,000000C
ES -0,000000013 0,000000069 @ -0,000000003 -0,000000003 -0,000000003 -0,000000C
GO -0,000000014 -0,000000003 @ 0,000000073 @ -0,000000003 -0,000000004 -0,000000C

MG -0,000000014 -0,000000003 @ -0,000000003 @ 0,000000071 -0,000000003 -0,000000C



MS -0,000000014
Destino =yt -0,000000016
PR -0,000000019
RJ -0,000000024
RS -0,000000019
SC -0,000000018
SP -0,000000101

-0,000000003

-0,000000004

-0,000000004

-0,000000006

-0,000000004

-0,000000004

-0,000000024

-0,000000004

-0,000000004

-0,000000005

-0,000000006

-0,000000005

-0,000000004

-0,000000025

-0,000000003

-0,000000004

-0,000000005

-0,000000006

-0,000000004

-0,000000004

-0,000000024

0,000000074

-0,000000004

-0,000000005

-0,000000006

-0,000000005

-0,000000005

-0,000000025

-0,000000C

0,0000000

-0,000000C

-0,000000C

-0,000000C

-0,000000C

-0,000000C

Considera-se, ainda, a possibilidade de existir alguma heterogeneidade de resposta relacionada as caracteristicas observaveis do individuo. Sabendo que o
modelo logit condicional ndo permite a inclusao de variaveis de controle, utilizaram-se interagcdes entre os atributos de interesse e uma variavel binaria de
sexo, uma variavel binaria de analfabetismo, categorias de idade e categorias de renda. Em todas as especificacoes, a significancia estatistica a 1% dos
coeficientes de interesse foi mantida, independente da significancia dos termos interagidos (resultados omitidos, por ndo contribuirem muito com a intuicdo
dos resultados). A fim de exemplificar o método, a Tabela VI abaixo apresenta resultados para uma especificacao basica.

Tabela VI: Modelo Logit Condicional — interagdes com variavel indicadora de alfabetizacao

Diferencial de renda

NUumero de imigrantes nordestinos

Interagao entre
alfabetizacao e diferencial
de renda

Interagdo entre
alfabetizacdo e nimero de
imigrantes nordestinos

Estado de destino

(1)

0.00238313***

(0.000)

0.00000167***

(0.000)

(2)

0.00044246**

(0.028)

0.00000158%*x*

(0.000)

0.00222822***

(0.000)

0.00000012

(0.121)

A coluna 1 reproduz os resultados obtidos anteriormente, ao passo que a coluna 2 apresenta os coeficientes para os atributos de interesse e também para

uma interacao entre ditos atributos e a dummy de analfabetismo. Enquanto o coeficiente de numero de imigrantes nordestinos permanece bastante estavel
entre as colunas e aquele da interacdo entre alfabetizacdo e numero de imigrantes nordestinos nao possui significancia estatistica, o coeficiente de
diferencial de renda nao so cai brutalmente, como também perde significancia. De fato, parece que a variavel de interacdo entre alfabetizacao e diferencial
de renda “rouba” o impacto do diferencial de renda média, apresentando alta magnitude e significancia estatistica. Aparentemente, individuos alfabetizados
sao particularmente sensiveis ao diferencial de renda ao tomar suas decisdes migratdrias, enquanto os ndo alfabetizados reagem de forma
consideravelmente menos expressiva. Uma possivel explicacao para esse efeito € que pessoas que sabem ler e escrever tendem a ser mais informadas,
além de qualificadas, sendo capazes, portanto, de ter uma melhor nogao das condicdes de trabalho relativas entre os dois estados.

4. Comentarios Finais

Este trabalho se propde a fazer uma analise dos determinantes da migracdao no Brasil usando as PNADs de 1992 até 2007. Partindo da discussao na
literatura, optou-se por usar o modelo logit condicional para avaliar o impacto de duas variaveis sobre a decisdao de migrar, sao elas: o diferencial de renda
média (efeito do beneficio econdmico oferecido) e o niumero de migrantes no estado (efeito de rede social). O foco do estudo foi a migracao do Nordeste
para as regioes Sul, Sudeste e Centro-Oeste. Os principais resultados encontrados sdo que nordestinos tém maior probabilidade de migrar para estados
onde ha um diferencial de renda média maior e onde ja existem outros nordestinos, mesmo quando os dois fatores sao considerados simultaneamente.

Ha uma série de extensdes que valeriam ser feitas para aprimorar o entendimento acerca da decisdao migratoria de nordestinos. Conforme discutido
anteriormente, uma grande desvantagem do modelo logit condicional € a impossibilidade de incluir variaveis de controle especificas aos individuos. Alguns

artigos na literatura procuram lidar com essa dificuldade, como Dostie e Leger (2009), que estimam um primeiro estagio considerando as caracteristicas dos
individuos e sé depois completam o logit condicional. O método poderia ser reproduzido com dados brasileiros.

Outra extensao interessante para o trabalho seria adicionar mais atributos que variem com as alternativas. A especificacao proposta considerou apenas o

numero de imigrantes morando no estado e o diferencial de renda média, mas € bastante provavel que muitas outras variaveis ajudem a determinar o
estado de destino escolhido pelo migrante. Um estado de destino que tenha um diferencial de renda média elevado, mas que seja, por exemplo, muito

distante do estado de origem (e, portanto, implique em um alto custo de deslocamento) pode receber menos migrantes do que outro estado mais proximo

gue ofereca o mesmo diferencial de renda média.

E importante lembrar que os resultados acima foram obtidos considerando os estados de destino como as alternativas disponiveis; ou seja, um individuo
escolhia ou Parand, ou Sdo Paulo, etc. Uma terceira extensao seria considerar cada par origem-destino como uma alternativa. Nesse caso, uma alternativa
seria sair da Bahia e ir para o Parand, outra seria sair da Bahia e ir para Sdo Paulo, etc. Tal abordagem seria capaz de gerar resultados mais detalhados,
enriquecendo a interpretacdo do exercicio. Afinal, um efeito marginal de 0.0003 indicaria que um aumento de R$100 no diferencial de renda média entre
Parana e Bahia esta associado a um aumento de 3 pontos percentuais na probabilidade de um baiano migrar para o Parana. Um migrante vindo de outro
estado que escolhesse o Parand no mesmo ano, por outro lado, poderia ter um efeito marginal distinto. Dessa forma, as dimensdes de variacao seriam tanto
estado de destino quanto de origem. O problema dessa estratégia, no entanto, é que a identificacao viria somente da dimensdo temporal e a amostra nao

tem muitos anos.

Por fim, uma ultima extensao interessante seria identificar os migrantes em 2003, em vez de 2007, possibilitando recuperar dados para anos de migragao
um pouco mais proximos ao periodo de alto fluxo migratério no Brasil e identificando, assim, alguns dos mais de 3 milhdes de individuos que migraram
antes de 1998. Supde-se que, com isso, a caracterizacao da decisao migratdria de nordestinos tornar-se-ia um tanto mais precisa.

Notas



1. Os estados nordestinos sao: Maranha, Piaui, Ceara, Rio Grande do Norte, Paraiba, Pernambuco, Alagoas, Sergipe e Bahia. A regidao Sudeste é composta por Minas
Gerais, Espirito Santo, Rio de Janeiro e Sao Paulo; a Sul por Parana, Santa Catarina e Rio Grande do Sul; e a Centro-Oeste por Mato Grosso do Sul, Mato Grosso,
Goias e Distrito Federal.

2. De fato, nao foi calculado nenhum diferencial de renda negativo.

3. A secgdo de resultados contém uma breve discussao sobre a escolha da variavel em nivel absoluto e nao proporcional.

4. A magnitude desses efeitos sera discutida na secdo de resultados.
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